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No tota la |A es |A Generativa
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La |A porta molt temps amb nosaltres

e Els origens de la Intel-ligéncia Artificial es remunten
als filosofs de la antiga Grécia
(com mecanitzar el pensament huma?)

e Es una area de la ciéncia propia des de 1956

e Te influéncies molt diverses

IA Responsable

= Filosofia, Matematica, Ciencies de la Computacio,
Psicologia, Biologia, ...

e Te molts usos beneficiosos i no perillosos
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= Gestio mediambiental
» Pedagogia
= Manufactura intel-ligent

= Deteccio i prediccio de fallides

= Logistica...



Hi ha molta IA més enlla de la |A Generativa...
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Hi ha molta |A més enlla de la |IA Generativa...
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la IA Responsable
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Hi ha molta |A més enlla de la |IA Generativa...
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Perque es parla tant (ara) d'lA (generativa)?

e La capacitat de la IA de resoldre problemes cada cop més

% complexos esta lligada a la capacitat de computacio
©
O
Q * Velocitat de + Velocitat de * Velocitat de processament
8 processament (CPU) processament (CPU) en (CPU i GPU) en Ghz
04 Mhz-Ghz
- » Capacitat de memoria * Ordinadors en xarxa, * Ordinadors en xarxa,
limitada (1 ordinador) memoria distribuida memoria distribuida
» Connexions de banda » Connexions d’alta velocitat
ampla

 Grans volums de dades

e Recentment s’han posat a I'abast nombroses eines de Deep
Learning i IA Generativa que poden ser usades per gent sense una
(amplia) formacio en Intel-ligencia Artificial

» “‘Dona’m moltes dades per entrenar i et generaré un model”

= Aix0 es una oportunitat per la innovacié perd també un perill en mans
no expertes



Tipus i usos de la IA Generativa

asponsable
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la IA Responsable

Tipus i usos de la IA Generativa

Generacio de text

resums, documents, programes d’ordinador...

Generacio de so

Veu parlada, musica, veu cantada, efectes sonors...

Generacio d’imatge (2D, 3D) i video

» Disseny grafic, fotografia, cinematografia, arts plastiques...

Altres Generacions

Generaci6 d’accions, generacio de comportament, generacio (predictiva)
de mapes del temps...
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Usos de la |IA Generativa: text

= Traduccié automatica
« Traduccio de textos amb una estructura menys rigida, més natural
» Traduccio de grans volums de text en multiples idiomes
« Traduccio en certs dominis (medicina, legal): encara te perill de que la

traduccio no sigui correcta, requereix supervisié d’'un huma

= Autocompletat / Correccié de text

la IA Responsable

« Correcci6 de text a nivell de frase (millora la qualitat del text)
« Autocompletat (prediccio) del text (millora de la productivitat)

 Perill: 'usuari es deixa de preocupar per saber com escriure bé

=« Descripcié d’imatges (Image-to-text)
« Descriure els elements d’'una escena/d’'un video

* Accesibilitat d'invidents a continguts visuals
11



Usos de la |IA Generativa: text

= Creacié de resums de documents
* Resums d’'una base de documents per facilitar la cerca
* Resums de missatges de correu (millora de la productivitat)

 Perill: Resums entregats com a treballs fets per 'alumne

= Creaciéo de documents sencers

a IA Responsable

» Generar redactats complets de parts molt repetitives
(e.g., plecs de condicions)

« Generar redactats complets a partir d'un esquema avancat del
document i el seu contingut

» Generar documents sencers a partir d’'un prompt
 Perill: Fake documents

 Perill: Documents entregats com a treballs fets per 'alumne

X
Q
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Usos de la |IA Generativa: text

= Creacié de codi de programa

* Autocompletat de codi (millora de la productivitat)

Correccié de codi (millora de la qualitat)
Correcci6 de codi (en I'aprenentatge de la programacio)

« Generaci6 automatica de codi sencer a partir d’'un prompt
en el cas d’'un programador expert

a IA Responsable

« Generaci6 automatica de codi sencer a partir d’'un prompt
en abséncia d’'un programador expert

COMPTE!

Avui dia hi ha un munt de sistemes controlats per programes
d’ordinador. Un tros de codi generat automaticament que
sigui incorrecte pot tenir greus consequéncies (aturades,
accidents)

Qui es responsable de les conseqiiéncies? La IA?
L’huma que ha utilitzat la IA?

13



Usos de la |IA Generativa: text

= Chatbots
* Interaccio escrita de forma més natural
» Facilita la interaccio entre persones i sistemes
* Risc: part del text generat no es correcte

 Perill: no s’informa a l'usuari de que la resposta pot
contenir errades o imprecisions

IA Responsable

lva a la
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COMPTE!

|
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Nner

El que un chatbot generi respostes potencialment
incorrectes o imprecises pot generar riscos directament a la
persona que l'usa, o a terceres persones.

Veurem un parell d’exemples amb el ChatGPT
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Generacio de text: Risc directe
ChatGPT com a cercador d’informacio

e Suposem un resident legal d'un altre pais que ha de renovar el permis de
residencia

e No te formacio en lleis ni en cerca d’'informacio a Internet

e ChatGPT es facil d'usar i dona respostes més entenedores, s’ha acostumat a
fer-lo server com a cercador

e Pregunta en Espanyol:
“como renovar permiso de residencia en Barcelona”

la IA Responsable

e ChatGPT utilitza TOTES les pagines web en Espanyol sobre renovacié dels
permisos de residencia per “crear” el text de resposta.

e Les datesi alguns pasos son incorrectes. Perd ChatGPT no avisa clarament
que és una resposta creada artificialment, i que poden haver errors

e L’usuari perd la residencia | es veu obligat a retornar al pais d’origen (amb
la seva familia)

15



Generacio de text: Risc indirecte
ChatGPT ens explica com fer Aprenentatge Automatic

esponsable

A

Dispongo de un listado de proyectos de todo tipo. Hay proyectos que son interesantes y
otros que no son interesantes. Necesito un algoritmo que aprenda a decirme los
proyectos que son interesantes para mi a través de los proyectos que voy marcando como
interesantes.

Lo que estas buscando es un algoritmo de aprendizaje automatico supervisado que
pueda aprender a clasificar los proyectos como "interesantes" o "no interesantes"” en
funcidn de los proyectos que hayas marcado previamente como interesantes. Para ello,

puedes seguir los siguientes pasos:

1. Recopila un conjunto de datos que contenga informacion sobre los proyectos,
incluyendo aquellos gue has marcado como interesantes y aquellos que no. Esta
informacion puede incluir descripciones del proyecto, el tipo de proyecto, la duracion,
el presupuesto, el equipo necesario, etc.

2. Crea un modelo de aprendizaje automatico supervisado que pueda aprender a
clasificar los proyectos como interesantes o no interesantes en funcién de las
caracteristicas del proyecto. Para ello, puedes utilizar algoritmos como arboles de
decision, regresion logistica o redes neuronales.

3. Entrena el modelo utilizando los datos recopilados en el paso 1. El modelo aprendera a
identificar patrones en los datos que permitan clasificar los proyectos como
interesantes o no interesantes.

4. Evalia el modelo utilizando datos de prueba. Para ello, utiliza un conjunto de datos
diferente al utilizado para el entrenamiento del modelo. De esta forma, podras evaluar
la precision del modelo para clasificar proyectos como interesantes o no interesantes.

5. Utiliza el modelo entrenado para clasificar nuevos proyectos como interesantes o no
interesantes en funcion de sus caracteristicas. De esta forma, podras tomar decisiones

informadas sobre qué proyectos son mas adecuados para ti.

Es importante destacar que la precision del modelo dependera en gran medida de la
calidad y cantidad de los datos utilizados para entrenar el modelo. Por lo tanto, es
recomendable recopilar la mayor cantidad posible de datos relevantes sobre los
proyectos para obtener resultados mas precisos.
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Generacio de text: Risc indirecte
ChatGPT ens explica com fer Aprenentatge Automatic

Qué plataforma es la mejor para crear un algoritmo de aprendizaje automatico?

Hay varias plataformas para crear algoritmos de aprendizaje automatico, y la mejor il
plataforma para ti dependera de tus necesidades y conocimientos en programacion.

Algunas de las opciones mas populares son:

1. Python: Python es un lenguaje de programacion popular para el aprendizaje
automatico. Tiene numerosas bibliotecas de aprendizaje automatico, como Scikit-
learn, TensorFlow, Keras, PyTorch y Pandas, que hacen que sea facil crear modelos de
aprendizaje automatico.

2. R:R es un lenguaje de programacion popular para el analisis estadistico y la
visualizacion de datos, pero también tiene numerosas bibliotecas para el aprendizaje
automatico, como Caret, MLR y TensorFlow.

3. MATLAB: MATLAB es un entorno de programacion numérica popular para la ingenieria
y la ciencia. Tiene una amplia gama de funciones y herramientas de aprendizaje
automatico, como la caja de herramientas de aprendizaje automatico de MATLAB y
Deep Learning Toolbox.

4. Weka: Weka es una plataforma de cédigo abierto que proporciona una interfaz grafica
para crear y evaluar modelos de aprendizaje automatico. Tiene una amplia gama de
algoritmos de aprendizaje automatico preconstruidos y es adecuada para aquellos que
no tienen experiencia en programacion.

5. Google Cloud Platform: Google Cloud Platform ofrece una amplia gama de
herramientas y servicios para el aprendizaje automatico, como TensorFlow, AutoML y
BigQuery. Es una opcion adecuada para aguellos que buscan una plataforma de nube y

tienen experiencia en programacion.

En resumen, la mejor plataforma para crear un algoritmo de aprendizaje automatico
dependera de tus necesidades y conocimientos en programacion. Si eres nuevo en la
programacion, Weka podria ser una buena opcién, mientras que si estas familiarizado con
Python, Scikit-learn y TensorFlow podrian ser buenas opciones.
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Generacio de text: Risc indirecte
ChatGPT ens explica com fer Aprenentatge Automatic

m Cdémo crear un algoritmo de aprendizaje automatico con python? 4

Para crear un algoritmo de aprendizaje automatico con Python, puedes seguir los (il

siguientes pasos:

1. Preparacién de datos: El primer paso es recopilar y preparar los datos que se utilizaran
para entrenar el modelo. Esto puede incluir la limpieza de datos, la normalizacién y la
transformacién de caracteristicas.

2. Importar bibliotecas de Python: Importa las bibliotecas de aprendizaje automatico de
Python necesarias, como Numpy, Pandas y Scikit-learn.

3. Division del conjunto de datos: Divide los datos en un conjunto de entrenamiento y un

esponsable

conjunto de prueba utilizando la funcion "train_test_split" de Scikit-learn.
4. Seleccién de un modelo de aprendizaje automatico: Hay una variedad de algoritmos de

A

aprendizaje automatico que puedes utilizar para clasificacion, como regresion

|

logistica, arboles de decisidn, k-vecinos méas cercanos (K-NN), maquinas de soporte

-
]
A

vectorial (SVM), redes neuronales, entre otros. Selecciona el modelo que mejor se

|

adapte a tus necesidades.

-
o
—

|

-
]
A

. Entrenamiento del modelo: Utiliza la funcidn "fit" de Scikit-learn para entrenar el

vV

modelo con el conjunto de entrenamiento.

]

6. Evaluacion del modelo: Utiliza el conjunto de prueba para evaluar la precision del
modelo en la clasificacién de los proyectos como interesantes o no interesantes. Utiliza
las métricas de evaluacién, como la precisién, la sensibilidad, la especificidad y el area
bajo la curva (AUC), para evaluar el rendimiento del modelo.

7. Mejora del modelo: Si el modelo no tiene un rendimiento éptimo, se pueden realizar
ajustes para mejorar su precision. Esto puede incluir la seleccidn de caracteristicas
mas relevantes, el ajuste de parametros del modelo y la utilizacion de técnicas de
validacién cruzada.

8. Utilizacion del modelo: Una vez que estés satisfecho con la precisiéon del modelo,
utilizalo para clasificar nuevos proyectos como interesantes o no interesantes en

funcién de sus caracteristicas.

18



erativa a la IA Responsable

Generacio de text: Risc indirecte
ChatGPT ens explica com fer Aprenentatge Automatic

Aqui tienes un ejemplo basico de como entrenar un modelo de regresion logistica en
Python:

python 7] Copy code

t numpy as np
pandas as pd
n sklearn.linear_model import LogisticRegression
n sklearn.model_selection import train_test_split

arga

data = pd.read_csv(

X_train, X_test, y_train, y_test = train_test_split(data[[

logreg = LogisticRegression()
logreg.fit(X_train, y_train)

y_pred = logreg.predict(X_test)

~om sklearn.metrics import accuracy_score
accuracy = accuracy_score(y_test, y_pred)
print( C , accuracy)

Recuerda que este es solo un ejemplo basico y que el rendimiento del modelo dependera

de la calidad de los datos utilizados y de la seleccion del modelo adecuado.

19



Generacio de text: Risc indirecte
ChatGPT ens explica com fer Aprenentatge Automatic

e Aixo es bo o dolent?

e Depen de quin sigui I'us d’'aquesta informacio

= Un expert en IA que esta jugant amb el prototip per veure
com va, pero que no aplicara el resultat en cap producte.

la IA Responsable

= Un alumne (secundaria/batxillerat/grau) que te curiositat
sobre el Aprenentatge Automatic | vol fer petits experiments,
sense usuaris finals

= Un desenvolupador no expert en IA que aplicara les
instruccions (i potser el codi!) en un producte amb usuaris
finals

20
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Usos de la |IA Generativa: so

= Generacio de veu
« Traducci6 automatica en temps real
(quan es més important la immediatesa que la perfeccio)

 Interaccio parlada entre Chatbots/Robots i humans

» Accesibilitat per a persones invidents

— Per exemple: descripcio dels objectes en una habitacio
 Perill: no informar a ’huma que esta parlant amb una veu artificial

 Perill: Suplantacioé d’identitat

21



la IA Responsable

Usos de la |IA Generativa: so

Generacio de musica

Crear acompanyaments/arrengaments per la melodia d’'un autor
Transportar una musica a altres tonalitats, a altres estils musicals

Crear peces senceres sense necessitat d’'un autor

Perill: Fake music 0

Generacio de veu cantada

Crear veus cantades realistes a partir de text i musica d’'un autor
Crear traduccions de veu cantada
Suplantacio de la veu i técnica d’'un cantant amb consentiment

Suplantacioé de la veu i técnica d’'un cantant sense consentiment G

La industria musical ja te mecanismes de deteccié de frau / plagi /
copia basades en IA, que donen suport a regulacions establertes
(e.g.: més de 8 compassos iguals es plagi).

—

22



Un bon us de la generacié musical amb |IA

= La cantant Maria Arnal ha creat Maria CHOIR, una
peca artistica i musical feta amb |IA

= S’ha entrenat una IA Generativa per crear una
reproduccio sintéetica de la veu de Maria Arnal

IA Responsable

= La veu sintética harmonitza en temps real el que
canten les persones visitants de la instalacion

-

= L’objectiu es anar formant un cor hibrid huma-digital
que evoluciona al llarg del temps

o Més informacio:
https.//www.ccch.org/ca/activitats/fitxa/maria-choir/243188




a IA Responsable

Usos de la |IA Generativa: imatge i video

= Suport al disseny grafic

« Creacio de logotips, icones, formes a partir de conceptes, idees,
esborranys

« Alteracions del dibuix d’'un autor a diferents estils i efectes visuals

« Passar “a net” esborranys fets a ma (en 2D i 3D)

 Perill: plagi, copia

= Suport a la fotografia

» Correccié automatica d'imatges de l'autor

« Exploraci6 artistica d’efectes visuals a partir de la imatge de l'usuari
« Generaci6 d'imatges a partir d’'un prompt (Text to image)

 Perill: Fake photos, Fake news

 Perill: Suplantacioé d’identitat, vulneracio del dret a la imatge

Q

Q
(%
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a IA Responsable

Usos de la |IA Generativa: imatge i video

= Suport a la cinematografia

» Correcci6é automatica de videos
» Exploraci6 artistica d’efectes visuals a partir d’'un video de l'usuari
» Efectes especials realistes

* Modificacié de les faccions de les persones per sincronitzar els llavis
a la veu traduida

» (Generacio6 de videos a partir d’'un prompt (Text to video)
* Perill: Fake videos, Fake news

 Perill: Suplantacié d’'identitat, vulneracio del dret a la imatge

= Suport a les arts plastiques

« Generaci6 automatica d’efectes visuals en temps real a partir de la
interaccié amb l'artista / el moviment / la musica

Q
Q
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a la IA Responsable

ing

Exemples d’'usos (perillosos) de IA Generativa
amb imatge o video

( ‘ B
s -
AR

s TR
Imatge creada per uns
periodistes de EI Mundo per
a reflexionar sobre els perills
del Deep Fake

"President 'I:rump is a total
and complete dipshit.”

26



a la IA Responsable

Perill extra de la IA Generativa per imatge / video

= Una lA Generativa per imatge o video sol tenir com a objectiu principal
el produir un resultat el més realista possible

« Es adir, que un huma no puqui distingir si es una imatge real o artificial

= Algunes técniques d’IA Generativa ho aconsegueixen fent competir dos
sistemes d’lA:

« Un primer sistema de |IA que s’entrena per generar imatges/videos el més
realista possibles
« Un segon sistema de |A que s’entrena per detectar imatges/videos artificials

» Els resultats que es donen a l'usuari son els que han aconsequit enganyar a la
segona |A, entrenada per detectar imatges artificials

— Sovint es dificil que els humans detectin que la imatge/video és artificial
— Si ha aconseguit enganyar el segon sistema de IA, es possible que
aconsegueixi enganyar altres sistemes de |IA de deteccid d'imatges/videos

27



Altres usos de la |A Generativa

= Generacioé d’accions i plans d’accio6

« A partir de la entrada dels sensors, generar les accions que un
robot / un cotxe autdbnom fara a continuacié

« A partir de I'estat actual de la planta, generar les seguents
comandes als diferents elemetns de la cadena de produccié

« Perill: accions i plans d’acci6 basats en una mena d’intuicidé digital,
no es pot explicar/justificar la accio realitzada o el pla escollit

la IA Responsable

= Generacié de comportaments socials

« Crear simulacions realistes de models socials per poder analitzar
fendmens

* Entrenar el comportament social d’'un robot en un simulador social,
amb humans generats per la |A

= Generacio de models dinamics

« Generacio (predictiva) de mapes de precipitacions

» Generacio (predictiva) de mapes de transit

28
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Futur marc regulatori: EU Al Act

e Obijectiu: Assegurar que les IA

« ajuden la gent
= Son una forga per el bé comu how de la societat

e Usos prohibits de la 1A
« Sistemes de identificacié biometrica en espais publics en temps real
« Categoritzacio de persones per caracteristiques sensibles (etnia, religio,...)
« Sistemes policials predictius (a partir de perfilat/localitazacio, historial delictiu)
« Sistemes de reconeixement d’emocions en alguns entorns (jutjats, empreses...)

a la IA Responsable

e Usos d’altrisc de la |IA
= Quan pot impactar negativament sobre la salut, seguretat o drets fonamentals
de les persones
= Quan pot afectar/manipular la opinié de les persones

e Obligacions en el cas de les |A de propdsit general

« Analitzar i mitigar els possibles riscos
(salut, seguretat, drets fonamentals, democracia...)

« Registrar els models en un registre europeu abans de llengar-los al mercat
= Les |IA Generatives han d’avisar que el contingut es generat artificialment

30



la IA Responsable

Guies i principis pel bon us de la |A

UNESCO
Unié Europea
OECD

WEF

Human agency and
oversight
Technical robustness
and safety
Privacy and data
governance
Transparency

, hon-
discrimination and
fairness
Societal and
environmental well-
being
Accountability

e Consell d’ Europa

e |EEE Ethically Aligned Design

e [Estrategies nacionals

benefit people and the
planet

respects the rule of law,
human rights,
democratic values and

include appropriate
safeguards (e.g. human
intervention) to ensure a
fair and just society.
transparency and
responsible disclosure
robust, secure and
safe

Hold organisations and
individuals accountable
for proper functioning of
Al

How can we ensure that
A/IS do not

infringe human rights?
effect of A/IS
technologies on

human well-being.
How can we assure that
designers,
manufacturers, owners
and operators of A/IS
are responsible and
accountable?

How can we ensure that
A/IS are transparent?
How can we extend the
benefits and minimize
the risks of AI/AS
technology

being misused?

31



la IA Responsable

|dees principals de les guies
e |A Confiable (Trustworthy Al / TAI)
fiabilitat basada en 3 components:
« Licita (complir totes les lleis i els reglaments aplicables)
= Etica (garanteix el respecte dels principis i valors étics de la societat)

« Robusta (des del punt de vista técnic i social, evitar danys accidentals).

e |A Responsable (Responsible Al / RAI)
|IA desenvolupada amb practiques (disseny, desenvolupament i implantacid) que

« ajudin positivament a empreses i empleats

= Tinguin un impacte just sobre els clients | la societat

Per saber-ne més:
https:.//digital-strategy.ec.europa.eu/en/library/ethics-quidelines-trustworthy-ai
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Com ho apliguem?

o e |IA Confiable

o)

&

- « Licita?

o

o .

7 = Etica?

@

14 ?
2 =« Robusta? -

e |A Responsable
practiques (disseny, desenvolupament i implantacio) per
« ajudar positivament (empreses i empleats)

= Tenir un impacte just (clients i societat)



|A Responsable
- Autors/Autores
Fonts de

Q Coneixement Dades
o) \_
3 2 2
= L' 't f) & 0 -
g- ® ICIta ¢ Adaptacié Pre-processat Enginyer(e)s de Dades
o e FEtica?
Q
oz e Robusta? 1 x
< MODEL _ :
m— Enginyer(e)s de Coneixement

2 2

Desenvolupador(e)s

Altres USUARIS L
sistemes
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|A Responsable

* No vulneren drets
* Obtigudes de forma ética i legal

« Aliniades amb valors étics F 0'? ts de Dades
Coneixement
. QA [
e Licita® Adaptacio6 Pre-processat
e FEtica? Y///

la IA Responsabl

e Robusta? (d [
MODEL

No vulnera drets

Resultats étics i legals
Analisi d’impactes sobre sistema

Implantacié

Minimitzacio de riscos

Altres
sistemes

* No vulneren drets
+ Obtigudes de forma ética i legal
+ Aliniades amb valors étics

Autors/Autores

2 2

* No vulnera drets
* Promou impactes positius
* Minimitzacio de riscos

Enginyer(e)s de Coneixement

%‘

() usuans

No vulnera drets

Resultats étics i legals

Analisi d’impactes sobre usuari
Minimitzacio de riscos
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Formacio en |A Responsable

Autors/Autores

e Formacio a Desenvolupador(e)s i Enginyer(e)s L L
_ Enginyer(e)s de Dades
= A Graus , Postgraus i Masters

= Programes de formacio continuada ’ :

Enginyer(e)s de Coneixement

2 2

a IA Responsable

e Formacié a Usuari(e)s: Ciutadans Digitals
= Que pot fer la IA, que no pot fer

= BonusdelalA

itiva a |

Desenvolupador(e)s

F 3

¥
o
—

= Perills de la IA | com protegir-se

X P }
2
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Exemple 1 : * vulneren drets

* No obtigudes de forma ética

« Com minimitzem riscos?

Generacio de rostres envellits amb |A - No aliniades amb valors étics EU

Autors/Autores

) BD Imatges Facials

o)

m —

2]

g Analisi Risc/Benefici

Q. * Realment necesitem Pre-processat * vulnera drets

(7)) crear imatges nostres * Promou impactes positius?

Q amb més o menys anys? NV « Minimitzacié6 de riscos?

14

L

* No vulnera drets e vulnera drets?

+ Resultats étics i legals Resultats étics i legals?
* Analisi d'impactes sobre sistema Analisi d’impactes sobre usuari?
* Minimitzacié de riscos « Minimitzacié de riscos?

Altres @% x USUARISL
sistemes I I
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Exemple 2:

Us de ChatGPT com servei

* No vulneren drets

* Obtigudes de forma ética i legal
« Aliniades amb valors étics

a a la IA Responsabl

Fonts de
Coneixement

Dades

Analisi Risc/Benefici

A

/7

 Realment necesitem

Adaptacio Pre-processat

ChatGPT? (Hi han moltes
tecnologies de dialeg que
si son Responsables)

« Com minimitzem riscos?

4

Pot vulnerar drets?
Resultats étics i legals?

Analisi d’impactes sobre sistema
Minimitzacio de riscos?

* No vulneren drets
+ Obtigudes de forma ética i legal
+ Aliniades amb valors étics

Autors/Autores

2 2

* No vulnera drets
* Promou impactes positius
* Minimitzacio de riscos

T

Enginyer(e)s de Coneixement

vulnera drets?

Resultats étics i legals?

Analisi d’impactes sobre usuari?
M|n|m|tzaci6 de riscos?

F 3

;,,SUAR,S;_
22




Exemple 3 * No vulneren drets
. * Obtigudes de f atica i | |
Reentrenament de (Chat)GPT i altres LLMs . Aliniodes amb valors otiag

N
 Vulneren drets? \\(LLaMa (filtrat) Autors/Autores

Enginyer(e)s de Coneixement

A

+ Obtigudes de forma ética i legal?

* No aliniades amb valors étics EU g:L.’I.;/ LI Dades

3 Bloom

© -

0 Analisi Risc/Benefici X\ /7

(o) . i i Reentrenament Pre-processat .

(o} g::;trze?:;z ZISLLM que -  vulnera drets?

(7)) Resbonsable w ‘/// * Promou impactes positius?
&J P « Minimitzacié de riscos?

. Analisi molt acurat per [ -

S minimitzar riscos MODEL
L

4+

No vulnera drets

Resultats étics i legals

Analisi d’impactes sobre sistema
Minimitzacio de riscos

Altres
sistemes

* vulnera drets?
Implantacio6 * Resultats étics i legals?

Analisi d’impactes sobre usuari?
Minimitzacio de riscos?
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Futur: Certificacio |IA Responsable?

Autors/Autores
Fonts de Dades
Coneixement

22

e Licita? Adaptac:o e processat Enginyer(e)s de Dades

o Etica? \Y 4
e Robusta? (d[ wooet | & 1

Enginyer(e)s de Coneixement

22

Desenvolupador(e)s

Altres USUARIS L
sistemes
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e Hi ha lA més enlla de la IA Generativas

= Hi han bons | mals usos de la |A

= Hihan IAs que son més facils de desenvolupar seguint els principis
de la IA Responsable

e LalA Generativa no es dolenta “per se”

= Pero fins ara no s’ha desenvolupat amb els principis de |IA
Responsable

la IA Responsable

« Posibles riscos per usuaris i desenvolupadors

e No n’hi ha prou amb una Regulacié de la IA

= Cal formar en els principis de la IA Responsable a
desenvolupadors | usuaris

= Siun usuari te coneixement per reconeixer el perill, el pot evitar
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Jornades - Drets d'autor i proteccié de dades davant de les eines d'lIA

generativa
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